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Goruntulerimiz tek bir 6zellikten ol us ma dc¢ing genel olarak birden fazla filtre uy gul anmas
gerekmektedir. Buradan CNN al gor i t madolrsiaryda ar i s kabmiam b ul un dsogucuna
ul as i1 | Bkooldrakrfiltre i s | e mdygutarken bilinmesi gereken iki terim daha v a r .dBurterimler

A d 1 (8tride) ve Dolgu (Padding) terimleridir. Bu n | lar $ aaccal k | a yplarsa&:k

[convolutional]
batch normalize=1
filters=64

size=1

stride=1

pad=1
activation=leaky

[convolutional]
batch normalize=1
filters=128

size=3

stride=1

pad=1
activation=leaky
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ImageNet veri seti 27 Ust kategoriden ve bu kategorilerle i | | agakak eni az
20binalt kategoriden o | u syaank | d4 miyon tam cozunuarltklt gorintd

b ar 1 ngoramtiavari kimesidir.
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Visual Object Classes Challenge 2009 (VOC2009)

.Q
<o PASCALZ

@ Pattern Analysis, Statistical Modelling and
Computational Llearning

[click on an Image 1o see the annotation]

Pascal VOC veri seti 2005 2012 y 1 | amaasigreda st i
yay !l nl lenymalg nsimle dizenleneny ar 1 s hmat & an
ve en son haliyle toplam 20 nesne s | nalnfak Uzere 11.530
goruntuden ve 27.450 nesne etiketi verisinden o | u g@rsel veri

setidir.



Common Objects in Context

MS COCO veri kiimesi, 82 nesne kategorisi 5
binden fazla etiketlii ¢ e rsahip ®mplam 91 ortak
nesne kategorisi icerir. Toplamda veri kiimesinde
328 bin goruntide 2 milyon 500 bin etiketlio r n e g |
bul un ma KimagedNet rveri setinin aksine,
COCO daha az kategoriye ve kategori b as 1 n e

dahafazla 6 r n esghuptir.



MNIST

MNIST,ely az | yiaygl dakamlardano | us ar
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CIFAR, 80 milyon kicguk boyutlu goruntl iceren veri

setidir. I K ia rvé&rsiyonu olan veri setinde;

CIFAR-10 veri seti her s 1 n 600Q gértntl bulunan
toplam 10 s 1 n 1 d It mgyma.kGorandiibroy ut | a
32x32 piksel boy ut | alup B0dl@En goérintl

e g i t10 kim,gorintl test kimesiolarakay r 1 | mi s

CIFAR-100 veri seti ise her s 1 n 1600t girintd

bulunan toplam 100s | ni1oltuasnma kt ad 1 r
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Mask RCNN
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CUDA : CUDA (Compute Unified Device Architecture), Nvidia t ar af 1 qqelains t bir pdrageh

hesaplama platformu ve uygulama programlama araytuzu (APIl) modelidir. C, C ++ ve Python gibi

programlama dilleriyle¢c al | sgekh ktl @dear |l anmi stir
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CuDNN: NVIDIA CUDA® Derin Sinir A g katiphanesi (cuDNN), derin sinir a g | a r temelleri icin GPU

hi1 zI| andibir m@dthphanedir. cuDNN, ileri ve geri konvilsiyon, havuzlama, nor mal | eget i r m

aktivasyon k at ma ngibastandart gorevler icin yuksek dizeyde ay ar | auygulagalars a gl ar

Tensorflow: Bas | an gGoaggteat ar af | @odgen Beyin projesinin bir par ¢ alanak gel i st i ri

Tensorflow, 2015’ isno n | a ral¢cnikikgnak halineg et i r i.[Tensosflow brir Python kitiphanesidir.

OpenCV: OpenCV ( A c¢ IKkynak Kodlu Bilgisayarla Go6rme Kituphanesi), a ¢ 1 lkaynak kodlu bir
bilgisayarla gérme ve makine 6 gr en mg a £ | | kittiphanesidir. OpenCV, bilgisayarla gdrme
uy gul amacinaortak bir al t ys@ig | a nve kticari Urinlerde makine al g1 s kmuil hn ani mi

hi1 zI| andicimanlakks t ur ul must ur



PyTorch: Torch kitiphanesine dayanan a ¢ 1kka y n abkr Imakine 6 g r e nkitéiphanesidir, bilgisayarla

gorme ve do g adil i s | e giei uygulamalar icin k ul | a nOndelikle Facebook'un Al Ar ast I r me

| abor atRAMRatrar af igredamti.ri |l mi stir

NumPy: NumPy Python programlama diliicin ol u s t ubiruklitéapmanedir. Buyuk, ¢cok boyutlu diziler ve
matrislerin y a nsi1 rgae n bis yuksek seviye matematiksel fonksiyon koleksiyonuna bu diziler Gzerinde

cal 1 s abiidinme& Destek verir.

MatplotLib: Matplotlib, Python programlama dili ve s ay 1 matdmatik u z a n tNumRy icin bir grafik
kitiphanesidir. Grafikleri Tkinter, wxPython, Qt veya GTK + gibi genel a ma ¢ GUI arac t a k1 ml ar I

kullanarak uygulamalara gémmek icin nesne yonelimli birAPIs a gl ar



